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在RedHat的产品中引入AI

红帽在其业务中利用人工智能有两项主要政策。一是利用AI增强现有核心产品（RHEL、Ansible、OpenShift）的功能，二是为AI本身的开
发和运营提供平台。

利用AI来强化核心产品

去年的发布Ansible LightSpeed机制已扩展到RHEL和OpenShift，并宣
布为Red Hat LightSpeed

提供开发/运营AI应用的平台

发布新产品 RHEL AI 和 Podman AI Lab。我们还宣布为现有OpenShift 
AI 添加新功能并扩大合作伙伴关系。

Red Hat LightSpeed

OpenShift LightSpeed

Red Hat Enterprise Linux LightSpeed

生成式人工智能降低了产品使用的技术障碍，有助于
提高开发人员和运维人员的生产力。

Ansible LightSpeed

● OSS Granite 大模型

● InstructLab CLI 

● RHEL AI镜像

● 模型的开发部署

● 分布式训练

● vLLM支持

● Nvidia/Intel/AMD全面支

持合作发布

提供本地环境下的AI开发能力 提供集成了MlOps的AI开发运营平台
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生成式AI快速发展面临的挑战

对模型本身的直接贡献是不可能的。它们以分叉的形式出现，这迫使消费者选择一个“最适合”的
模型，然后进行成本高昂的资源密集型训练。这种模型不容易扩展，而且对于模型创建者来说，

分叉的维护成本很高。

由于缺乏AI/ML专业知识，贡献想法的能力受到限制。一个人必须学习如何分叉、训练和完善模
型，以便看到他们的想法向前发展。这是一个非常高的进入门槛。

对于分叉模型的审查、管理和分发，没有直接的社区治理或最佳实践。“AI Alliance”（AI联盟）
正在致力于寻求在治理、流程和实践方面定义开源 AI 在行业规模上的含义。

基于“开放”模型(包括Mistral和Llama模型)的生态系统已经以惊人的规模迅速发展起来，其中包括PyTorch、HuggingFace、

LangChain等开源工具。开发人员正在分享关于优化、调优和服务开放模型的最佳实践和技巧。

在HuggingFace上，GitHub上有近17k个llama模型变体和11,200个相关的工具/项目库。有超过6k的Mixtral /Mistral模型变体

和1100个相关的工具/项目。

u面临的挑战

无法将改进纳入上游项目，利用社区贡献不断改进模型；同时“开放模型”的协议不是基于
MIT/Apache 2.0等，有自己的限制。



开源内容的重要性

所谓的开源大模型更像是免费软件（freeware）而非真正的开
源软件（open-source software）。它们提供的只是使用现有
模型的便利，而不是完全的技术透明和开发自由.

技术与协助开发的挑战

原始训练数据和具体训练步骤的缺失，使得微调效果大打折扣。

此外，由于微调只能在现有模型基础上进行，开发者无法对模

型进行深层次的改进。

这种封闭的开发模式削弱了开源项目的社区力量，使得模型的

改进速度和质量受到影响

开源许可证的重要性

许多大模型的许可证对使用场景、用户类型、商业用途等进行

了严格的限制，远远超过了传统开源软件的规定.  

“开放大模型”的当前局限性



InstructLab Project: 生成式AI模型开发的开源社区
（ Large-scale Alignment for chatBots methodology ）
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ü InstructLab允许为LLM建立类似拉请求的上游贡献接受工作流。这些上游贡献为模

型添加了额外的“技能”或“知识”，而不需要完全分叉模型并进行微调。我们相信，

一个结合了强大的基础模型以及支持快速协作模型开发的独特工具包和数据集的开

源项目将会引人注目，并吸引社区的注意。

ü 目标是使任何人都可以通过开源的 Language Model Development Kit (LMDK)将

他们的知识贡献给AI模型



InstructLab, Granite Models & RHEL AI

▸ 红帽推出 InstructLab项目，以简化生成式AI模型对齐调整，并支持基于社区的模型开发方法

▸ IBM Research 与 Red Hat 合作开源Granite大语言模型和 InstructLab模型对齐工具

▸ 红帽推出RHEL AI基础模型平台，帮助用户无缝开发、测试和部署生成式AI模型



基于分类（Taxonomy-based）

的技能和知识表示

以分层分类法表示任何缺失的模

型知识或技能，为每个缺失的技

能提供 5 个以上缺失行为的示例

数据点。

使用“教师模型”生成综合合成数

据（merlinite model）

教师模型基于分类法则生成包含

数百万个问题和答案的“课程”.

用批判模型进行综合数据验证

批判模型会过滤问题的正确性和

质量，并扫描合成数据以查找违

禁材料。

对学生模型进行基础技能和知识

训练

使用新颖的训练方法对学生模型

进行课程训练.
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Base Model

InstructLab: 利用LAB方法实现社区驱动的模型开发和演化

InstructLab Knowledge

InstructLab Skills

社区可以创建并贡献知识和技能

InstructLab pull 
request

模型堆栈
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Granite Code Serial Model：仅解码器代码模型

Granite Code 系列代码模型，旨在支持企业软件开发广泛的编码任务。Granite Code 模型有两个主要变体，该

研究以四种不同的规模发布(3B、8B、20B 和 34B)，Granite Code 模型都是在 Apache 2.0 许可下发布的:

• Granite Code Base：用于代码相关任务的基础模型，使用116种编程语言编写的代码进行了培训。

• Granite Code Instruct：使用Git 提交与人类指令的组合以及开源合成生成的代码指令数据集进行微调的指令遵

循模型。

数据收集和准备 模型预训练 Instruct—微调

数据爬取和过滤：预训练代码数据来自公开可用的数
据集,如Github Code Clean 2、StarCoderdata 3以
及GitHub的其他公共代码存储库和问题的组合，根
据编程语言过滤收集的代码数据，包括质量较低的代
码。

精确和模糊数据删除：采用一种积极的重复数据删
除策略，包括精确和模糊重复数据删除，删除具有相
近代码的文档。

HAP、PII、恶意软件过滤：应用HAP内容过滤器，
减少模型产生仇恨、辱骂或亵渎语言的可能性；保护
隐私，替换PII文本；使用ClamAV扫描所有数据集，
以识别和删除源代码中的恶意软件实例。

自然语言收集：策划了几个公开可用的高质量自然
语言数据集,以提高模型在语言理解和数学推理方面
的能力。

Granite Code 基础模型在 3.5T 到 4.5T 个与代码相关
的自然语言数据集中的代码数据令牌上训练。使用
IBM 的两个超级计算集群 Vela 和 Blue Vela 训练
Granite Code 模型,集群配备了数千个 NVIDIA A100 
和 H100 GPU，通过通过 NVLink和 NVSwitch相互
连接。

阶段一：3B 和 8B 模型都在 4 万亿个代码数据令牌
上训练,包括 116 种语言。20B 参数模型在 3 万亿个代
码令牌上训练。在 20B 模型的 1.6万亿检查点完成深
度放大后，34B 模型在 1.4万亿个令牌上训练。

阶段二：包括来自各个领域的额外的高质量公开可
用数据,包括技术、数学和网络文档,以进一步提高模
型在推理和解决问题方面的性能,这对代码生成至关
重要。该研究在第 2 阶段训练中为所有模型训练
5000 亿个令牌(80% 的代码和 20% 的语言数据)。

Granite Code Instruct模型在以下类型的指令数据
上进行了微调:
• 代码提交来自CommitPackFT
• 高质量的数学数据集，特别是我们使用了

MathInstruct和MetaMathQA
• 代码指令数据集，如Glaive-Code-Assistant-

v3, self - ss - instruction - sc2, Glaive-
Function-Calling-v2, NL2SQL11和一小部分合
成API调用数据集

• 高质量的语言指令数据集，如HelpSteer和开放
许可过滤版本的Platypus。

• 使用Dolomite Engine finetune(或者是Instruct
tuning)所有的Granite模型
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Granite Code模型：Apache 2.0开放许可，提升软件开发生产力
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Merlinite & Labradorite Model：lab-enhanced Model

Ø InstructLab是 IBM 和 Red Hat 于 5 月推出的一个

开源项目，旨在改变这一现状。它为社区提供了

创建和合并 LLM 更改的工具，而无需从头开始重

新训练模型。通过使 LLM 更像任何其他开源软件

项目，IBM 和 Red Hat 希望使生成式 AI的访问更

加民主化。

Ø InstructLab的工作原理是利用 LLM 生成的高质量

示例来增强人工整理的数据，从而降低数据创建

成本。然后可以使用 InstructLab生成的数据来定

制或改进基础模型，而无需重新训练它，从而节

省更多成本。IBM Research 已使用 InstructLab生

成合成数据，以改进其用于语言和代码的开源

Granite 模型。

Ø 这种技术的构建方式并不是特定于模型的，因此

它可以像IBM granite家族一样轻松地应用于llama

家族的模型。有可能将其他模型创建者(例如

Mistral, Meta等)作为合作伙伴。



Instruct Lab社区运营 & lab-
enhanced Model性能

l 使用 InstructLab合成数据生成器的本地版本，您可以创建自己的指令来

调整自己的模型，并进行实验，直到它们执行目标任务。配方完善后，

您可以像任何其他开源项目一样，将其作为拉取请求提交给GitHub 上的

InstructLab Taxonomy项目。

l 项目人员会审查所提议的技能，如果符合社区准则，则会生成数据并用

于微调基础模型。然后，模型的更新版本会在Hugging Face 上发布回社

区。IBM 和 Red Hat 的目标是每周发布新版本。

l 随着 InstructLab的启动，IBM 和 Red Hat 的维护人员将审查和批准社区

提交的内容。获得维护者身份的贡献者可以批准提交的内容。所有提交

的技能配方以及通过它们生成的数据都将发布到 InstructLab项目中。

l 这一突破性创新实现了以前几乎不可能实现的事情——让社区能够为模型

做出贡献并共同改进模型。
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InstructLab, Granite Models & RHEL AI

Podman



STEP 3
与RHEL AI 一样的生产级模型训练，充
分利用Kubernetes 扩展、自动化和
MLOps服务的功能

STEP 1
通过有限的桌面规模的训练方法(qLora)
在小数据集上学习和实验。未来潜在的
Podman Desktop集成。

STEP 2

生产级模型培训，使用完整的合成数据生
成以及教师和评论模型。工具侧重于可脚
本化的原语

Laptop / desktop Server / VM Cluster

RedHat AI Steps



Podman AI Lab
▸ Podman AI Lab 是 Podman Desktop 的开源扩展，使开发人员能够

使用在本地工作站上运行的直观图形界面在容器中构建、测试和运

行有生成式AI加持的应用程序

▸ Podman AI Lab 提供包含示例应用程序的菜单目录，使开发人员可

以快速开始了解LLMs的一些更常见用例，包括 Chatbots、文本摘

要器、代码生成器等



Demo

InstructLab进行模型训练
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▸ Granite模型下载与模型交流

▸ 基于分类法的合成数据生成

▸ 对于预训练模型进行训练

▸ 模型验证

InstructLab Demo



linkedin.com/company/red-hat

facebook.com/redhatinc

twitter.com/redhat
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Red Hat is the world’s leading provider of 

enterprise open source software solutions. 
Award-winning support, training, and consulting 

services make 

Red Hat a trusted adviser to the Fortune 500. 

Thank you


